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La IA impulsara el crecimiento econémico en las préoximas décadas...
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£ Problema: Crecimiento inflacionario
T LY 2020
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e g y Solucién: Incrementar productividad
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La IA puede incrementar drasticamente la productividad
laboral no comercializable

... y la lA requiere datos.

ST
fg E UNIVERSIDAD
o POLITECNICA
e DE MADRID 2




Los analistas predicen un enorme impacto economico de la IA:

gll\?Imi La |IA potencialmente generara actividad economica adicional de 13 billones de
s dolares estadounidenses a nivel global en 2030 (McKinsey & Co 2018)
|/|7l El PIB global crecera hasta un 14% (US$ 15,7 billones) en 2030 gracias a la IA

eoe  (PwC 2017)

@ La IA contribuira con 19,9 billones de ddlares estadounidenses a la Economia
global hasta 2030 y generara el 3,5% del PIB global (IDC 2024)

Los mercados de datos alcanzara 141.000 millones de € y la economia de los
datos 1 billon de € en 2030 en la UE, equivalente al 6.5% del PIB (EC, 2024)
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https://www.mckinsey.com/featured-insights/artificial-intelligence/notes-from-the-ai-frontier-modeling-the-impact-of-ai-on-the-world-economy#part1
https://www.pwc.com/gx/en/issues/analytics/assets/pwc-ai-analysis-sizing-the-prize-report.pdf
https://my.idc.com/getdoc.jsp?containerId=prUS52600524
https://digital-strategy.ec.europa.eu/en/library/results-european-data-market-study-2021-2023
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gy Tradicionalmente se han monetizado los datos a través de servicios
vv digitales y integrandose horizontalmente en la cadena de valor.?

-

ECONOMIA DIGITAL
USUARIOS
DATOS SISTEMAS
SERVICIOS
) BASADOS Hp - 3&3
© 6 O EN IA DIGITALES
INFRAESTRUCTURA TIC (COMPUTO, ALMACENAMIENTO,
CONECTIVIDAD)

., Como podemos desbloquear activos de datos y explotar todo el
potencial de la IA en la Economia digital?

§ a ' UNIVERSIDAD ' Carl Shapiro and Hal R. Varian. 2000. Information Rules: A Strategic Guide to the Network Economy. Harvard Business School Press, USA.
S A Douglas B. Laney. 2019. Infonomics. How to Monetize, Manage, and Measure information as an Asset for Competitive Advantage. Gartner Inc. 7
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Existen ya muchas companias que ofrecen productos y servicios de
<o datos en el mercado
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https://www.optum360.com/solutions/payer-provider-connectivity/data-sharing-and-intelligence.html
https://datawallet.com/
https://www.automat-project.eu/
https://www.experian.com/
https://www.definedcrowd.com/
https://www.handshakes.com.sg/data.html
https://digi.me/
https://www.iota.org/
https://mydex.org/
https://airbloc.org/
https://datascouts.eu/
https://www.dawex.com/en/
https://spaziodati.eu/en/#startup
https://aws.amazon.com/marketplace/
https://ernieapp.com/
https://www.hubofallthings.com/
https://www.meeco.me/
http://www.ownyourinfo.com/
https://wibson.org/
https://www.lotame.com/
https://www.battlefin.com/
https://www.bookyourdata.com/
http://sales-lead.org/
https://www.telephonelists.biz/
https://geodb.com/en/
https://cogitocorp.com/
https://www.refinitiv.com/
https://saymine.com/
https://aircloak.com/
https://www.acxiom.com/
https://www.openprisetech.com/
https://fysical.org/
https://www.factual.com/
https://algorithmia.com/
https://datum.org/
https://www.qiyfoundation.org/
https://quexopa.io/
https://weople.space/en/
https://www.advaneo-datamarketplace.de/en/
http://people.io/
https://dih.telekom.net/en/
https://oceanprotocol.com/
https://databroker.global/
https://otonomo.io/
https://www.ifeelgoods.com/
https://www.citizenme.com/
https://datasift.com/
https://www.datapace.io/
https://luca-d3.com/
https://www.ibm.com/watson
https://clearview.ai/
https://www.datarepublic.com/
https://www.veracity.com/
https://www.cognite.com/
https://cyber.ee/
https://carto.com/
https://datarade.ai/
https://webhose.io/
https://pikciochain.com/
https://opencorporates.com/
https://www.xignite.com/
https://cloud.google.com/marketplace
https://azure.microsoft.com/es-es/services/open-datasets/catalog/
https://www.salesforce.com/products/marketing-cloud/data-sharing/
https://1dmc.io/
https://theadex.com/
https://www.amo.foundation/
https://www.adition.com/en/
https://aaachain.net/
https://www.adcolony.com/
http://www.admaxim.com/
https://dataxpand.com/
https://adxperience.com/
https://axonix.com/
https://bigtoken.com/
https://www.factset.com/marketplace#/
https://www.bottos.org/#anchor1
https://www.benzinga.com/apis/
https://www.bronid.com/
https://www.burstiq.com/
https://veriscope.network/
https://orderlyhealth.com/
https://liveramp.com/our-platform/data-marketplace/
https://datahub.io/
https://www.complementics.com/data-monetization/
https://coverus.health/
https://www.cxense.com/es/
https://www.dataeum.io/
https://www.datablockchain.io/
https://www.bigchaindb.com/
https://datavant.com/
https://datax.io/
https://www.evotegra.de/
https://www.eyeota.com/
https://knoema.com/
https://dhealth.network/
https://en.gxchain.org/
https://hu-manity.co/
https://healthverity.com/
https://multimedialists.com/
https://www.healthwizz.com/
https://hxgncontent.com/
https://www.inmobi.com/
https://www.improvedigital.com/
https://www.caruso-dataplace.com/
https://www.informatica.com/de/products/data-integration/b2b-data-exchange.html
https://intrinio.com/
https://about.imbrex.io/
https://www.bloomberg.com/professional/product/enterprise-access-point/
https://www.lemochain.com/
https://www.kochava.com/data-marketplace/
https://www.liveintent.com/
https://longenesis.com/
https://www.madana.io/
https://medicalchain.com/en/
https://www.microbilt.com/
http://www.myhealthmydata.eu/
https://zenome.io/
https://iex.ec/
https://www.nielsen.com/us/en/solutions/capabilities/nielsenmarketingcloud-daas/
https://developer.here.com/products/platform
https://osadc.io/en/
https://convexglobal.io/
https://revealmobile.com/
https://www.quandl.com/
https://pubmatic.com/
https://www.rhythmone.com/
https://www.relevant-digital.com/
https://reply.io/data-marketplace/
https://advertising.roku.com/dataxu
https://www.magnite.com/
https://www.smaato.com/
https://smartclip.tv/
https://www.streetcred.co/
https://www.taboola.com/
https://www.taptapdigital.com/
https://dx.network/
https://www.terbine.io/
https://www.thetradedesk.com/
http://www.v10data.com/
https://vetri.global/
https://www.xandr.com/
https://decentr.net/
https://medicalchain.com/en/
https://service.mdm-portal.de/mdm-portal-application/index.do
https://discover.sap.com/data-marketplace/en-us/data-marketplace.html
https://www.oracle.com/cx/marketing/data-management-platform/
https://skychain.global/
https://vinchain.io/es
https://www.nokia.com/networks/services/data-marketplace/
https://market.oceanprotocol.com/
https://demyst.com/
https://datamarketplace.taus.net/
https://www.crunchbase.com/
https://www.esri.com/en-us/arcgis-marketplace/
https://www.marketplace.spglobal.com/en/
https://www.collibra.com/us/en/platform/data-catalog
https://www.narrative.io/
https://swashapp.io/
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Analizando 210 companias, encontramos a alto nivel 3 grandes familias
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https://www.meeco.me/
https://digi.me/
https://databroker.global/
https://www.dawex.com/en/
https://www.terbine.io/
https://www.battlefin.com/
https://mydex.org/
https://www.acxiom.com/
https://www.lotame.com/
https://otonomo.io/
https://ernieapp.com/
https://datarade.ai/
https://opencorporates.com/
https://clearview.ai/
https://www.experian.com/
https://knoema.com/
https://geodb.com/en/
https://www.caruso-dataplace.com/
https://www.evotegra.de/
https://www.bookyourdata.com/
https://www.cognite.com/
https://www.iota.org/
https://datascouts.eu/
https://www.advaneo-datamarketplace.de/en/
https://oceanprotocol.com/
https://www.datarepublic.com/
https://swashapp.io/
https://datamarketplace.taus.net/
https://www.bronid.com/
https://www.nokia.com/networks/services/data-marketplace/
https://airbloc.org/
https://carto.com/
https://www.esri.com/en-us/arcgis-marketplace/
https://fysical.org/
https://dih.telekom.net/en/
https://www.refinitiv.com/
https://multimedialists.com/
https://demyst.com/
https://www.thetradedesk.com/
https://dhealth.network/
https://www.bigchaindb.com/
https://saymine.com/
https://www.veracity.com/
https://weople.space/en/
https://vetri.global/
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En el articulo se caracterizan hasta 10 diferentes modelos de negocio de
entidades que mercadean con datos por internet

Concento Proveedores de datos Mercados Privados DM embotrados PIMS (DMS
P (DP) (PMP) P personales)
Intercambio de datos PUb“CO;:,‘:'iir;égmvado' Privado Publico / semi-privado Privado Publico / semi-privado
Alcance Enfocado Enfocado Diversificado Enfocado Enfocado
. . Datos para ser usados en . Especifico de una . Dato§ para ser
Tipo de dato Cualquiera . Cualquiera . : ; intercambiados mediante Datos personales
el servicio o plataforma industria o tipo de datos ol sistema
Ro/es /Ij"lay ers con que Partners, Clientes Vendedores y consumidores Duefio, solicitante SRS, prc?veedores,
nteraccionan consumidores
Obtiene datos de Internet, autogene_rado, Partners, Proveedores de Proveedores de datos Proveedores fje da.tos, Proveedores de datos Usuarios, Proveedores de
partners, usuarios datos datos autoenriquecidos datos
Provee a consumidores API, Datasets API, Acceso gl dato a API, Datasets API, Ptcceso gl datoa | API, desencriptado con
de través del sistema través del sistema clave
PI‘Op,Iel‘ar'IOS acceden a Partnership Partnership & the platform Web-services Bl iisls A_pp
través de platform Web services
Consumidores obtienen T, A Web-service, la Web-services e Plataforma de gestion de \(Veb-serwces, A'Pls,
datos de plataforma datos (DMS) sistemas compatibles
Tipo de Plataforma Centralizado Centralizado o descentralizado Centralizado Descentralizado
Pricing c.1e acceso para Suscripcion, pago por el e e T Predominantemente gratis, fre_emlum, SUSCrpCion Y| A 44-on de la STt T e s
consumidores datos cargos por servir datos
Pricing para vendedores Partnership (i aplica) Partnerskyp Predominantemente gratis, freemium, suscripcién y Suscripeion Gratuﬂo (cesién de
Subscripcion revenue-share gestion de datos)
Precio establecido por Plataforma Plataforma, Consumid. |Plataforma, Proveedores | Plataforma, Proveedores Abierto Usuarios, Plataforma
Pago unico, suscripcion, | Subscripcion, especifico . L . . .
Esquemas de pricing pago a medida, basado de dominio (CPC, FEED L, suscripeion, PR E1 IR bgsgdo Abierto AT, U por PN GIE!
pago a medida en volume, pago unico consumidor
en volumen CPM,...)
IMétodos de pago Moneda fiducidiaria Fiducidiaria, cripto Abierto Fiducidiaria, cripto
B 2 ' UNIVERSIOAD S. Andrés Azcoitia and N. Laoutaris, A Survey of Data Marketplaces and their Business
Qo POLITECNICA Models. ACM SIGMOD Record Sept. 2022 10
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Yy El mercado se ha transformado desde proveedores de datos monoliticos
v integrados horizontalmente a plataformas de intercambio distribuidas

e

Desafios relacionados con proteger la propiedad y ganar la confianza de los usuarios

DMs centralizados de propoésito general - DMs distribuidos de nicho

“Comodificacion” del intercambio de datos

PIMS con dificultades para atraer usuarios y ganar posicion en el mercado

5 a : ' UNIVERSIOAD S. Andrés Azcoitia and N. Laoutaris, A Survey of Data Marketplaces and their Business
R/ POLITECNICA Models. ACM SIGMOD Record Sept. 2022
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9 No existe una metodologia reglada para valorar los datos, si bien se combinan

((

3l diversas técnicas usadas en la valoracion de activos intangibles (NIC 38)

Basado en costes
Basadas en Mercado
Basado en ingresos
Preferencia revelada

Subastas

Capitalizacion en el
. mercado
Experimentos en
Campo Basado en Mercados
Metodologias de de Datos
valoracion
Encuestas
Preferencia
establecida .
Indirecta
Shapley values
Impacto
Evaluacion de
stakeholders
Opciones Reales
S | Coyle, D., & Manley, A. (2024). What is the value of data? A review of empirical methods. Journal of Economic Surveys, 38, 1317—
h@” ) gg[‘;’f?&?@f 1337. https://doi.org/10.1111/joes.12585

DE MADRID Fleckenstein M., Obaidi A., and Tryfona N. 2023. Data Valuation: Use Cases, Desiderata, and Approaches. In Proc. of the 2" ACM Data Economy 13
POLITECNICA | Workshop (DEC '23). ACM, New York, NY, USA, 48-52. https://doi.org/10.1145/3600046.3600054



https://doi.org/10.1111/joes.12585
https://doi.org/10.1145/3600046.3600054

((

on. Rastreamos 10 mercados de datos and +200k productos heterogéneos
i de +2k proveedores con precios de hasta US$800k o 400k al mes...

Precios de suscripciones a productos Precios de acceso o descarga

500 e 1,0
450 2022 P s 0.9 500 s 1,0
.7 ’ 450 g 0,9
400 W 2025 / 'I 0’8 . , 7; )
2 - -CDF 2022 ‘I £ 400 % 0,8
G 350 3 0,7 5 350 / 0,7
- —CDF 2025 o
B 300 [ /,' edianzozz~ 06 S :-zsgg ,"n Median 2022 g,g N
2250 17 1|15 kussimo 0,58 £ 200 i 3.1 kUS$ 02 C
% 200 1 B S 150 0,3
2 150 Al g*i Z 100 0,2
100 y , 50 H i | 0,1
50 e : /“ ‘ ‘ I 0.1 0O <= T ._|-=|.fi |. i |. L “lll. -+ 0,0
J-#.l‘lﬂi{l] “ I “I"IL i S 888883 8 8
0 0,0 a9 Omn oo oo o
°%49838828888%8 “Nvaggy
- N ® 1 © O — &
-7 one-off price (USS, log scale)

Monthly subscription price (USS, log scale)

1 S. Andrés Azcaoitia, C. lordanou, and N. Laoutaris. Measuring the Price of Data in Commercial Data
PoLITECNIen Marketplaces. In Proc. of 1st ACM Data Economy Workshop (DEC'22)
DE MADRID 2 M. Eleno, S. Andrés. Disefio e Implementacion de Herramientas de Scraping Web para la Monitorizacién de

Mercados de Datos. TFG GISD. ETSIT UPM 2025.
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gﬂﬂ ... que pertenecen a diferentes categorias y casos de uso.

Precio de datos por categoria AWS (2025)
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S 1 S. Andrés Azcoitia, C. lordanou, and N. Laoutaris. Measuring the Price of Data in Commercial Data
*;Q_‘j POLIERS DAD Marketplaces. In Proc. of 1st ACM Data Economy Workshop (DEC'22)
DE MADRID 2 M. Eleno, S. Andrés. Disefio e Implementacion de Herramientas de Scraping Web para la Monitorizacion de
POLITECNICA I Mercados de Datos. TFG GISD. ETSIT UPM 2025.
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... que pertenecen a diferentes categorias y casos de uso.

Precio de datos por categoria DataRade (2025)
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g POLIERS DAD Marketplaces. In Proc. of 1st ACM Data Economy Workshop (DEC’22)
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=;_|] Encontramos que los precios de los datos en el mercado dependen de

((

diversidad de factores:

Descripcion @ Categoria % Granularidad

Alcance temporal

®

S %

E) Volumen :@

Limitaciones %) Alcance IS
Q o

Casos de uso @ |dentificabilidad

Resolucion
Entrega
temporal

Resolucion
espacial

-‘_.

geografico

Frecuencia de
refresco

Valor afadido (egj.
Servicios profesionales)

S. Andrés Azcoitia, C. lordanou and N. Laoutaris, Understanding the Price of Data in Commercial Data Marketplaces. 2023

POLITECHICA IEEE 39th International Conference on Data Engineering (ICDE), Anaheim, CA, USA, 2023, pp. 3718-3728
DE MADRID A. Pérez, S. Andrés. Disefio e Implementacién de una Herramienta para la Extraccién de Informacién de Productos de
|

Datos Comerciales. TFG GISD. ETSIT UPM 2025.
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Valora tu coche co

tasador de coches.
Te ofrecemos la posibilidad

vehiculo segun sus caracte
N R P e ed e8]  TOYOTA Avensis 1.8 VVTI SOL (Afio 2005)

venderlo! Precio medio de mercado de tu Precio orientativo del coche
coche nuevo en 2005

4.400 € 21.705 €

Esta es la valoracion actual de tu coche

éQuieres publicar tu vehiculo?

Publica tu coche en el portal de motor lider en

Espana y llega a miles de usuarios con tu anuncio

¢Estas interesado en comprarlo?

En coches.net puedes encontrar coches con
caracteristicas similares al que has tasado

Quiero publicar un anuncio

La valoracion del vehiculo se basa en el modelo con el equipamiento
de serie, sin incluir posibles extras <

Quiero comprar un coche similar
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Demo: Data Products Pricing

Title:
:]: =
Description:
Write a comprehensive description of your dataset
Select a file to load:
InitialProduct.json v Load file
Check category
Financial Data Gaming Data Retail, Location & Marketing
Healthcare-related Data Automotive Data Public Sector Data
Media and Entertainment Manufacturing Data Other types of data
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Credit card transactions -
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(  Description explanation in progress...
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SHAP explanations by group of feature model
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;;4 La herramienta es capaz de trabajar con descripciones en diferentes lenguajes

it produciendo resultados parecidos
R 4™ Datos de transacciones de tarjetas

4 Credit card transactions ¥ de crédito

Predicted Price Distribution Predicted Price Distribution
35707.0 i MerasT
® Average 26866.0 : .:!v?rl:ge
L ] L ] L ] ®
20000 30000 40000 50000 60000 70000 80000 10000 20000 30000 40000 50000

Price (USD/manth) Price (USD/month)

Mast important words in the description: Most important words in the description:

tos de transacciones de tarjetas de crédito. Transacciones de tarjetas de crédito de millones de

Credit card transactions. Clean credit card transaction data from millions of de-identified consumers D

across thousands of merchants at ZIP level. Useful for expense prediction, commercial planning and user usuarios anonimizados y para miles de proveedores a nivel de cédigo postal. Util para perfilado de
profiling consumidares, planificacidn comercial, prediccion de gasto, entre otros casos de uso.
Legend: Negative Effect ---—- Neutral ++++++ Positive Effect Legend: Negative Effect --—- Neutral ++++++ Positive Effect
SHAP explanations by group of feature model SHAP explanations by group of feature model
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Relevance by group of feature

Relevance by group of feature

: Q\ UNIVERSIDAD Santiago Andrés Azcoitia, Alicia Cabrero Jiménez. An Interpretable Market-based Data Price Prediction
=4 onEeIeA Tool. 3rd Data Economy Workshop (DEC’25) at VLDB Conference. London. Sep’25. 21
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.'.jﬁ . Podemos crear un observatorio de la economia del dato en la UPM?

s&= Actualizar, ampliar y enriquecer los datos

L

Automatizar los procesos de ingestion

$ Optimizar los modelos de ML y afnadir funcionalidad

Desarrollar APIs y el interfaz de usuario
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Para mas informacion:

Santiago Andrés Azcoitia
santiago.andres@upm.es
sandresazcoitia.com



mailto:santiago.andres@upm.es
https://sandresazcoitia.com/

Agenda

259 El Mercado Global del Dato

Valoracion Economica de los Datos

((

\\ l I/
WA Ty . .
¥ Generacion de Oportunidades con Datos

iz

Debate y preguntas



Agenda

E El Mercado Global del Dato

Valoracion Economica de los Datos

((

vy
AN ﬁ 7/
ﬁ ﬁ " 4 =

¥ Generacion de Oportunidades con Datos

i

Debate y preguntas



Backup Slides

UNIVERSIDAD
POLITECNICA
DE MADRID

POLITECNICA



Demo: Data Products Pricing - Main features

Units Type of units
Title:
4000000 people
Consumer Transaction Data
Hestery (days)
Description: 3285
Access to Consumer spend data of de-identified 4M users over 9 years, Clean tagged consumer Formats suppocted:

transaction data on millions of merchants public and private. Suitable for all investment use cases -
Fundamental, Quant, Private Equity, Venture Capital.

sql X DX X

7~
Update frequency.
Select a file to load:
dally *
consumer-transaction-data.json v Load file
Delivery methods supported:
D P d t C Geo scupw:
ata Froduct Category
(] Financial Data [C] Gaming Data Retail, Location &
" - Marketing
[ ] Healthcare-related Data [ ] Autometive Data Other metadata featu res
| Public Sector Data :
—_ 3 2 — 3 s | Limitations (e, 2., inited users) prves data on deman
] Mediaand Entertainment  [] Manufacturing Data Ll BTNt L M. dse SATVeE Gax on Kieroand
o - __| Other types of data [ includes professional services [} Real-time data
| | Telecommunications [ | Resources
Allows to track individuals' sesslons || Includes location data

identifies companies

Submit



Consumer Transaction Data (Similar Products)

DMid | ProductKey
2 779
Tl

803

802

1 2,708

2 801
260

41 695

2 133

174

DM Title Description

DataRade  Yodlee's Quant Panel | USA consumer transaction data, highly granular Access to Consumer spend data of de-identified 3M users over 9 years. Clean tagged
DataRade  Yodlee's Complete Panel | US consumer transaction data - highly granular Access to Consumer spend data of de-identified 15M users plus over 9 years. Clean te
DataRade  Fable Data Aggregated European Consumer Transaction Dataset The first real-time pan-European transaction dataset brought to market, sourced dire
DataRade  Fable Data Row Level European Consumer Transaction Data The first real-time pan-European transaction dataset brought to market, sourced dire
AWS Consumer Data Insights - Platinum (Trial) Epsilonu2019s Consumer Data Insights-Premium file, plus 900+ highly predictive pu
DataRade  Money Dashbeard1 UK & EU Consumer Transaction Panel|400 Listed Entities Source: Consumers aggregate their accounts (credit, debit, savings) to better underst

DataRade  QueXopa Debit & Credit Card Transaction Data (Spain) - Uniquely Refined Transactior Access to granular card transactions creates: x000D_ _x000D_ « Pre-earnings trading

Snowflake DemystData: Consumer Transactions A sample of consumer transactions from a large Syr+ panel of 4 Billion+ consumer de
DataRade  Facteus Transaction Data - US Consumer Card Payments - Express Transaction data has become one of the most important forms of alternative data be
DataRade  Yodlee's 4M Panel (U5 Consumer Transaction Data, de-identified) Access to Consumer spend data of de-identified 4M users over 9 years. Clean tagged ¢

£ QW
Data Provider
Envestnet | Yodlee
Envestnet | Yodlee
Fable Data
Fable Data
Epsilon
Money Dashboard
QueXopa
DemystData
Facteus

Envestnet | Yodlee

NICA

POLITEC
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Consumer Transaction Data
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Price Sensitivity

le Price sensitivity to the humber of units
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Using transformers requires a two-step interpretability analysis...

INPUT @ SHAP Description Tokens OUTPUT
(D(f o g’ t | xmeta)
4/ Description
) Embeddings
Description V Token- Trans — Xenc Price —> g:lecdeiction
izer former (g) Regressor (f) £(x)

Sentence Transformer @/
xmeta
@ SHAP Price Regression
O(f, x)

... Which reduces the complexity of the calculation while maintaining the
desirable additivity of SHAP values.

g ) ggi‘{;gﬁ@g Santiago Andrés Azcoitia, Alicia Cabrero Jiménez. An Interpretable Market-based Data Price Prediction Tool.
s DE MADRID 3rd Data Economy Workshop at VLDB Conference. London. Sep’25. 31
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SHAP average explanations (with tokens)

508807
Consumer Transaction Data g v
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£ 107
Most important words in the description:
Access to Consumer spend data of de-identified 4M users over 9 years. Clean tagged consumer transactios 107 5
data on millions of merchants public and private. Suitable for all investment use cases - Fundamental,
Quant, Private Equity, Venture Capital. 100 ; i . g . ‘ A . /\ . .
z £ 2 ¢ (sl g]s) 2 [5]2 ¢ %
Legend: Megative Effect -—— Neutral ++++++ Positive I [fect = s e £ - 3 = A c g 2 *
o g8 S [=z] 2 51|¢ £l s 3
© !
2] e c = e o -
=] m L & 5 @
[= -
g £
\o_./ 6
ostreievant itures (with tokens)
9 UNIVERSIDAD
;/ POLITECNICA 32

DE MADRID

POLITECNICA



	Slide 1: ¡Activa tus Datos! Mercado, Valor y Cómo Empezar
	Slide 2
	Slide 3
	Slide 4
	Slide 5
	Slide 6
	Slide 7
	Slide 8: Existen ya muchas compañías que ofrecen productos y servicios de datos en el mercado
	Slide 9: Analizando 210 compañías, encontramos a alto nivel 3 grandes familias de modelos de negocio minorista dependiendo del cliente objetivo, …
	Slide 10: En el artículo se caracterizan hasta 10 diferentes modelos de negocio de entidades que mercadean con datos por internet
	Slide 11: El mercado se ha transformado desde proveedores de datos monolíticos integrados horizontalmente a plataformas de intercambio distribuidas
	Slide 12
	Slide 13: No existe una metodología reglada para valorar los datos, si bien se combinan diversas técnicas usadas en la valoración de activos intangibles (NIC 38)
	Slide 14: Rastreamos 10 mercados de datos and +200k productos heterogéneos de +2k proveedores con precios de hasta US$800k o 400k al mes…
	Slide 15: … que pertenecen a diferentes categorías y casos de uso.
	Slide 16: … que pertenecen a diferentes categorías y casos de uso.
	Slide 17: Encontramos que los precios de los datos en el mercado dependen de diversidad de factores:
	Slide 18
	Slide 19: Consumer Transaction Data
	Slide 20: Consumer Transaction Data 2
	Slide 21: La herramienta es capaz de trabajar con descripciones en diferentes lenguajes produciendo resultados parecidos
	Slide 22: ¿Podemos crear un observatorio de la economía del dato en la UPM?
	Slide 23
	Slide 24
	Slide 25
	Slide 26
	Slide 27
	Slide 28: Consumer Transaction Data (Similar Products)
	Slide 29
	Slide 30
	Slide 31: Using transformers requires a two-step interpretability analysis…
	Slide 32

